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学習サンプルの分布のpriorが変動

Virtual Concept Drift

変動

追記学習環境と仮定する

共変量シフトの一種とみなしてモデル化

この環境に適したRBFNNの追記学習

アルゴリズムの導出、およびモデル選択
規準を導く。

追記学習アルゴリズム精緻化
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○逐次的にサンプルが来る
○新しいサンプルと出会うたびに
バッファの中身を全て学習

その時点で
汎化誤差最小
となるRBFNN
を構築したい。

RBFNN

前提



Virtual Concept Drift環境における
 RBFNNのモデル選択
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wIC 最小のモデルを選択

計算量削減方法についても
考察を行った。

WLSによる学習
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